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Adattudomány

2

Nagy mennyiségű adatokban rejlő 
érdekes, értelmes, értékes információk 

kinyerése különféle (elsősorban gépi 
tanulási) algoritmusok segítségével







Adattudományi kutatás-
fejlesztési projektek

• Statisztikai és adattudományi kutatás-
fejlesztések vállalati és akadémiai 
partnerek részére
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Oktatási adattudomány
• Nagy potenciál van a 

rengeteg rendelkezésre 
álló oktatási adatban is
• Online tanulási szoftverek 

adatai, különféle Moodle-
típusú rendszerek, 
teszteredmények,  
egyetemi tanulmányi 
rendszerek adatai

• Külföldön ez egy létező 
„tudományág”: külön 
konferenciával, külön 
folyóirattal stb.
• Educational data

mining/science, learning
analytics

• Magyarországon több 
intézményben és az 
Oktatási Hivatalban 
nagyjából a miénkkel egy 
időben indultak ilyen 
irányú kezdeményezések
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BME - Neptunos adatok bányászata

• Matematika Intézet + Központi Tanulmányi 
Hivatal együttműködése 2016 szeptembere 
óta

• Cél: a BME (döntően a Neptunban
rendelkezésre álló) rendkívül nagy 
adatkincséből matematikailag korrekt 
eszközök felhasználásával oktatáspolitikai, 
oktatás-szervezési következtetések levonása

• Hozzáférés a neptunos adatkincshez
• Szigorú titoktartási, adatkezelési nyilatkozat 

aláírása után
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Résztvevők - KTH

Központi Tanulmányi Hivatal
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Résztvevők – Matematika Intézet

Matematika Intézet
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Résztvevők – MSc hallgatók

17 hallgató kapcsolódott be a kutatásokba 
Témalabor tárgy keretein belül
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Hallgatókkal közös eredmények

• TDK dolgozatok
• Két OTDK I. díj

• Három TDK I. díj és egy TDK II. díj

• Egy Pro Progressio Különdíj és egy Rektori Különdíj

• Hallgatók által tartott előadások nemzetközi konferenciákon
• Spanyolország, Olaszország, Csehország, Szlovákia

• Nemzetközi konferenciacikkek

• Hazai és nemeztközi folyóiratcikkek

• Több működő webalkalmazás!
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Dashboard fejlesztése, 
adatvizualizációs 

megoldások

• Interaktív adatvizualizáció

• Döntéstámogatást elősegítő 
kimutatások

• Webes alkalmazások
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Hallgatói csoportok teljesítményének 
alapstatisztikái
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Térképes adatvizualizáció
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Külföldről érkező hallgatók teljesítménye
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Mennyibe 
kerül egy 
diploma?
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• Mennyibe kerül 
(államnak/hallgatónak) egy 
diploma?

• Mekkora össze megy 
„veszendőbe” a lemorzsolódás 
miatt?

• Mennyibe kerül egy „elveszett” 
kredit?



Hallgatói áramok vizualizációja

• Hallgatói áramok félévenkénti
vizsgálata Sankey-diagrammal
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Tantervi hálók elemzése

• Tantervi hálók 
struktúrája milyen 
hatással van a 
végzési időre

• Mely tárgyak 
teljesítési 
arányának változása 
van a legnagyobb 
hatása a végzési 
időre

• Lemorzsolódásra, 
késleltetett 
végzésre leginkább 
befolyással bíró 
beavatkozási 
pontok azonosítása
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A felzárkóztatás sikerességének vizsgálata

• A matematika felzárkóztató
tárgy hatása a későbbi
teljesítményre
• Regression Discontinuity

Design ökonometriai
módszertan
alkalmazásával

• Eredmények
• Kicsi, de statisztikailag

szignifikáns pozitív hatást
mértünk
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Lemorzsolódó hallgatók korai szűrése prediktív 
analitikai módszerekkel

• Historikus adatok alapján prediktív analitikai módszerekkel vizsgáljuk, 
mennyire jelezhető elő a beiratkozás pillanatában, hogy a hallgató 
sikeresen el fogja-e végezni az egyetemet
• Így a lemorzsolódásban veszélyeztetett hallgatókat tudjuk beazonosítani

• Jól teljesítenek
a modellek
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Lemorzsolódás előrejelzése az első féléves 
adatok ismeretében

• Mennyivel növeli a prediktív erőt, ha 
a beiratkozás pillanatában meglévő 
adatokhoz hozzávesszük az félév 
tanulmányi adatait is?

• Van-e inkrementális prediktív ereje a 
középiskolai tanulmányoknak az első 
félév eredményeihez képest?
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Az attribútumok hatása a predikcióra
vonatkozóan – értelmezhető gépi tanulás
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• SHAP érték segítségével
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Hogyan 
használjuk az 

eredményeket?
• Etikai kérdések

• Szabad-e közölni a 
hallgatóval, hogy az 
algoritmus azt jósolja, ki fog 
bukni az egyetemről?

• Milyen jó/rossz felhasználási 
módja lehet az 
eredményeknek?



Felvételi pontszám prediktív ereje

• A felvételi pontszám mennyire bír jó 
prediktív erővel a későbbi egyetemi 
teljesítményre vonatkozóan?
• Elég jó prediktív erővel bír

• A prediktív ereje képzési területenként
eltérő

• A humán tárgyak mérnöki területeken is
elég nagy prediktív erővel bírnak

• A felvételi pontszám kis módosításaival 
még nagyobb prediktív erő érhető el
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Középiskolai rangsor készítése

• Hazai középiskolák újszerű 
módszertanon alapuló 
rangsorának elkészítése

• A szokásos mutatókon túl 
figyelembe veszi az adott 
középiskolákból érkezők 
egyetemi teljesítményét is

• A BME számára kiemelt 
jelentőségű középiskolák 
beazonosítása

• Területspecifikus
alrangsorok létrehozása
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A kollégiumi lét hatása az egyetemi 
teljesítményre

• A kollégiumi lét milyen 
hatással van a hallgatók 
egyetemi teljesítményére
• Endogenitás kezelése

• Szignifikáns pozitív hatást 
mértünk többféle 
modellspecifikációval

• Kérdőíves adatgyűjtéssel a 
hatás csatornáinak 
beazonosítása
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Jegyinfláció és az OHV értékelések 
kapcsolatának vizsgálata

• Van-e összefüggés a tantárgyi jegyeloszlás 
és az adott kurzus oktatójának OHV 
eredményei között
• Szofisztikált ökonometriai módszerekkel azt 

mértük, hogy átlagosan, ha az osztályzat egy 
jeggyel jobb, akkor a hallgatók 0,25-tel jobb 
értékelést adnak az oktatónak

• OLS regresszió, fixhatás becslés, TSLS 
regresszió
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Az OHV reform hatásainak statisztikai elemzése
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Feltételes összefüggőségek feltárása a hallgatók 
különböző teljesítménymutatói között

• Bayes-hálókkal felderíteni 
a személyes adatok, a 
középiskolai eredmények 
és az egyetemi 
teljesítmény közti 
összefüggéseket
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További irányok

• A középiskola típusa (szakközépiskola/gimnázium) és fenntartója 
(állami/egyházi/alapítványi) hogyan befolyásolja a későbbi egyetemi 
teljesítményt

• Dornai Zsófia
• Kovács Szilvia

• Gimnazisták és szakgimnáziumból érkező hallgatók teljesítményének 
összehasonlítása az első félévekben tantárgyi lebontásban

• Szőke Márton

• Konkrét tantárgyak sikeres teljesítése milyen tényezőktől függ 
leginkább

• Borgula Annamária
• Major Levente

• Tanulmányi átlagok előrejelzése (regresszió)
• Török Roland

• Szociális helyzet és egyetemi teljesítmény összefüggései
• Barabás Zoltán
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Keressetek bátran!
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Köszönöm szépen a figyelmet!
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